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第一部分：入门与概览
1.1 平台简介
闻道科学导航是一个由AI驱动的科研学术平台，致力于为科研人员提供全方位的学术支持与效率提升工具。平台整合了多源学术资源（中央知识库、核心期刊、arXiv等），通过智能问答、深度研究、学术追踪、个性化课程等功能，帮助研究人员快速获取信息、管理知识、提升科研效率。平台支持跨学科探索与垂域专业问答，旨在成为每位科研工作者的智能学术伙伴。
核心特点包括：AI驱动的智能问答与深度研究、多维度学术追踪体系、个人与团队知识管理、专业技能中心以及个性化AI助手。
1.2 快速开始
1.2.1 注册与登录
[bookmark: _GoBack]访问学校/机构开通的闻道地址（hrbmu.libsp.net），用户可通过以下方式登录平台：
手机号登录：输入手机号并获取验证码。
机构账号登录：使用所属科研机构的统一认证账号（Passport）。
APP扫码登录：通过移动端「学习通」APP扫描二维码快速登录。
登录成功后进入首页，即可开始使用各项功能。
[image: IMG_256]
1.2.2 为您推荐
首次登录后，系统会自动推送领域设置弹窗，引导用户选择学科偏好。用户可根据教育部学科分类、ESI学科进行勾选，后续可点击“领域设置”进行修改。
根据兴趣偏好、用户画像，系统实现「千人千面」的个性化资源推送，帮助用户随时了解学科新进展，不错过重要研究成果。
[image: ]


第二部分：问道（智能探索）
2.1 科学探索
根据使用场景和用户需求，科学探索提供以下多种问答模式：
[image: ]
可以在设置里订阅AI研究员增加扩展（详见4.2）介绍。
2.1.1 探索
不限学科进行AI问答。AI工具调用中央知识库、核心期刊资源、arXiv资源以及联网资源来获取相关支撑文献，根据获取资源进行整理，给出学术研究问答。
检索源：可以根据具体的需求设置不同的检索源的范围
[image: ]
“+”：可以根据问题的需要上传对应的参考数据，让模型回答更具针对性。
进入问答后右侧罗列了支撑文献，在右上角勾选文章可加入阅读清单或与文章对话。“知识关联”可建立知识图谱。
[image: ]
[image: ]
2.1.2 任务模式
需要写书面报告、生成幻灯片、网页、视频等都可以使用任务模式。内置多个Skill（技能），可以通过右侧Skill添加。根据使用需求调用Skill，在使用中可以通过优化提示词以及插入文件等让AI更精准地了解研究目的。
Skill中的管理功能是“设置-技能”的快捷入口，详细介绍可见4.5。
[image: ]
输入问题之后会自行设计方案并执行，最后输出相应成果，可根据需要选择导出的格式。
[image: ]
2.1.3 Deep Research
该模式下支持选择不同的报告模板进行生成。可以根据需求选择MCP工具。
[image: ]
[image: ]
如果模板不能满足需求，也可点击“+”自己创建模板。
[image: ]
输入研究任务，会生成一份研究大纲。如果没有问题，可以直接开始研究；如果研究大纲与预期不符，可以点击修改任务进行调整。
右侧可查看报告内容，支持查看报告的目录、复制报告、内容编辑以及根据需求选择下载的报告格式。
[image: ][image: ]
[image: ]

报告中的内容全部可溯源，在检索部分可以点击查看文献。
[image: ]

2.1.4 学科/领域专业问答
支持用户按学科/专业/领域选择垂域智能体，在不同学科（如法学、医学等）/专业/领域的检索中，能够针对性地基于专业学科AI知识库进行精准问答与知识检索，回答来源于知识库中的内容。用户可以根据个人需求选择是否联网。
[image: ]

2.2 学术追踪
支持用户输入具体的研究问题等角度来设置兴趣点、追踪期刊、关注学者、学术顶会以及预印本，自动筛选并推送最新的学术资源，确保用户不错过重要的研究动态。
2.2.1 研究兴趣
新增研究兴趣：输入研究兴趣、研究内容，根据输入的内容自动生成、推荐相关研究兴趣给用户，用户可以根据推荐自主选择感兴趣的学术方向点击「追踪」追踪资源。
[image: ]
针对追踪的文献，可以勾选多篇通过AI速读对比观点、方法、结论以及总结摘要。
AI速览可以对当前资源进行总结，快速提炼文献的核心内容和关键创新点；同时可以通过“摘录”将文献加入到“知识星链”里，方便后续的管理学习。还可将速览结果生成海报；可根据需要自行选择将速览后的内容进行下载。
[image: ]
后续有新的需要追踪方向，可以通过新增来实现。
可以按照话题相关性、文献时间来进行文献排序，同时可以按照语言来筛选。如果此批次的文献不能满足需求可以通过“换一换”重新进行文献的追踪。
[image: ]
开启“选择多篇”功能时可以与选中的文献进行对话。
[image: ]
2.2.2 学术期刊
根据研究兴趣，订阅期刊，推送相关的最新研究成果、文章。
新增关注期刊：输入研究兴趣，推荐相关期刊给用户，点击「追踪」进行追踪。[image: ]
按期推送期刊文章。可以在右侧筛选期数。
[image: ]
AI速览：对一期的文章进行AI总结，快速提炼文献的核心内容和关键创新点

期刊对话：支持对期刊进行快速对话，获取期刊的核心要点、重要研究内容，把握期刊的实时动向。
[image: ]
2.2.3 学者
根据研究兴趣，关注相关领域的学者，推送学者的最新研究成果。
关注学者：输入研究兴趣或方向，会推荐相关研究方向的学者，点击即可追踪学者。

[image: ]
AI速览：对学者的研究进行AI总结，快速提炼文献的核心内容和关键创新点

学者对话：基于学者的研究成果和研究方向与学者对话。
[image: ]
2.2.4 学术顶会
选择会议年份，追踪顶会文章。同时还可以和前述的研究兴趣进行联动，高效筛选相关文献。
[image: ]
2.2.5 预印本
展示不同的预印本的前沿文献。
新增兴趣领域，根据自己的研究方向追踪arxiv中特定的领域文献。
AI速览：针对推送的资源进行总结阅读，进行论文速刷。
[image: ]
2.4 语义空间
将学术追踪是追踪的研究兴趣进行可视化，用图表展示学术场景，提供力图、柱状图、堆叠图、热力图四种视图。指标包括论文综述、逐年趋势、巅峰年份、增长最快的方向、顶级聚类、各方向论文数量分布。
将学科方向的论文数据变成可以多角度、交互式的探索工具。帮助用户快速判断哪个方向值得追踪，哪个方向在变热，从而辅助选题和研究规划的制定。
[image: ]
力图：可以通过调节密度来调整论文方向分类的细粒度。
柱状图：可以直接展示出各个聚类论文数量的分布。
堆叠图：通过多维度进行论文数据的交互，并分析出研究增长最快的方向。
2.3 AI引证网络
当用户在进行论文、报告写作时，AI引证网络能查找支撑文献，输入观点或结论，快速检索相关文献。在进行检索后可以对引证的文献进行评价，方便后续的管理。
[image: ]
[image: ]
同时验证引文真实性，对已有引文或句子进行真实性校验。
[image: ]

第三部分：求索（知识管理）
3.1 深度学习
深度学习面向用户在学习过程中的不同需求，提供学习问答、深度求解、智能测验、深度研究、可视化和精通之路等多种学习模式。用户可以根据需要解决的问题选择相应模式，与 AI 进行互动学习。
[image: ]
学习问答：针对具体知识问题，可以通过学习问答快速获取讲解
[image: ]
深度求解：针对复杂问题，可以使用深度求解进行问题拆分和深入分析；
[image: ]
智能测验：可以通过设置测验题目的数量、难易程度以及选择题或问答题等题目类型来设置测验题目。
[image: ]
深度研究：对于需要进一步探索的内容，可以使用深度研究获取和整理相关资料。还可以对可以对产出的模式和研究的程度进行个性化配置。
[image: ]
可视化：通过可视化辅助理解复杂知识。可以根据需要选择可视化的格式。
[image: IMG_256]
精通之路：通过掌握式学习和艾宾浩斯间隔复习持续追踪每个知识点的掌握程度，用科学的节奏帮助真正精通。
	[image: ]
	[image: ]


3.2 AI课堂
面向自主学习和课堂教学。可以告诉AI想要了解学习的知识或者要进行教学的知识，AI会自动生成PPT课件并进行讲解，提供互动式的学习体验。
先输入主题内容，点击智能生成就会开始根据需求生成相应内容。
[image: ]
生成课堂ppt以供自主学习或课堂教学。
[image: ]
3.3 可交互图书
[image: ]
根据输入的主题生成创建新书的方案，确认后即可生成创建主线。
创建主线之后可以根据需要调整章节顺序以及删减章节。
确认章节顺序以及章节内容无误之后即可开始编译根据需求生成图书。
[image: ]
3.4 灵感画布
灵感画布面向科研学习与内容创作提供一体化编辑支持，支持文本、图片、表格、代码、公式、流程图等多种内容形式。用户可以根据实际任务进行内容撰写与组织，并通过实时预览同步查看呈现效果。同时，灵感画布支持AI辅助润色、改写、缩写和扩写，帮助用户更高效地完成笔记、报告、教程等内容创作。
[image: ]
灵感画布支持 Markdown、CommonMark、GFM 等常用语法，可用于编辑标题、段落、列表、表格、链接、图片、代码等内容，并支持数学公式、流程图、时序图等科研写作中常见的结构化表达形式。对于代码、公式和图表类内容，系统能够在预览区域直接进行可视化呈现，减少反复调整格式的操作。
	[image: ]
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3.5 知识星链
知识星链部分共分为两部分——「团队知识链」和「个人知识链」。可在右上角新建知识链，可上传文件或者网址，可以上传在AI问答中获得的知识，可导入Zotero中的文献到知识星链。
[image: ]
[image: ]
在右上角对呈现方式进行切换，针对个人链还可以对符合要求的相关文献加入到团队链中。
知识星链的内容可以在平台各智能体中进行引用，为AI问答提供上下文内容，让AI的回答更精准。
3.2.1 个人链
用户可以用个人链管理自己的知识，可建立多个个人链分开管理。
系统默认有“阅读清单、报告和摘录”，分别收录加入阅读清单的内容、Deepresearch模式生成的报告、加入摘录的内容，这三类知识链无法删除。
[image: ]
进入具体知识链后，会显示所有文章。支持单篇、多篇、知识链对话无缝切换。可同时加载多篇相关文献，实现内容、观点、数据的跨文献横向对比，帮助用户快速挖掘文献间的关联与差异。右侧的边栏则是生成报告、PPT、教案与课堂功能，可以根据勾选的多篇文献，指定主题来完成任务。
单击“未命名1”之后可以直接快捷命名。
可以输入主题让大模型帮助搜集相关文献，同时可以根据需求选择是否开启联网，如果开启联网可进行网络资源的搜集。此外还可以上传已有的包括网址、文件（图片或文档等）、zotero内的相关文献。
[image: ]
之后可以将搜集到的相关文献加入知识星链。
[image: ]
选择对应的文献可以对文档进行阅读，并在最右侧可以对选中文章进行AI对话。当不选择具体文章时默认对整个知识链进行对话。
阅读全文：实现对文献的全文阅览和翻译，支持对选中文献生成脑图。
AI速览：对文献进行AI总结，支持单篇总结与多篇总结，获取文献要点。
知识图谱：实现对文献构建可视化的知识图谱。
[image: ]
[image: ]
在最右侧可以根据选中的文献以及需要来生成具体的报告。
[image: ]

3.2.2 团队链
由多个人共同组成、共享知识的团队空间。成员上传到团队知识链的内容，可以供其他成员共同查看使用。适合课题组或者项目组进行研究，管理团队知识，减少重复性的工作。相关使用逻辑和个人知识链相同。
新建团队知识星链，进行团队链命名，支持点击右侧AI标识会自动生成介绍，可修改介绍以及自定义封面。
[image: ]
添加来源可以通过输入关键词或上传已有的相关资源。
阅读全文：直接展示选中的资源。
AI速览：通过AI将搜集以及上传的资料进行AI总结，帮助快速了解主要内容。
知识图谱：构建可视化知识图谱。
文献对话：可以对知识链或者对选中的文章进行AI对话帮助快速了解和掌握重点。
最右侧可以根据需要对整个知识星链或者选中的单篇或者多篇文献进行报告、演示文稿（PPT）、AI教案或者AI课堂形式的生成。
团队管理：
在”设置-团队管理“找到对应的团队后进入可以进行团队人员的管理
[image: ]
[image: ]
[image: ]
可对团队链进行发布，发布后平台所有用户均可查看并调用其内容。
[image: ]

3.6 白泽
[image: ]
3.6.1 AI科研助手
负责知识库管理、学术科研任务调度等日常工作，随时待命响应用户的问答交互。
[image: ]
3.6.2 AI导师
AI导师可以提供学术研究与文献管理、数据分析与科学计算等。
[image: ]
3.6.3 定时任务
设置定时任务，自动抓取学术资源、重要资讯。[image: ]

第4部分 设 置
[bookmark: OLE_LINK1]用户可在左下角个人头像和右上角找到「设置」的快捷入口，对「基础设置」和「业务功能设置」进行修改。
	[image: ]
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4.1 个性化设置
外观：对主题色和语言进行个性化设置。
个人参数：对检索范围、智能体展示方式、以及token用量是否展示做设置。
[image: ]
历史对话：可以保存全局智能体历史记录。
[image: ]
个性化设置：是前文深度学习-精通之路的快捷入口。
	[image: ]
	[image: ]


我的上传：团队链管理员可以查看资料审核进度并对资料进行审核。
团队管理：管理团队成员。
[image: ]
4.2 AI研究员
AI研究员面向具体行业提供深度支持，包含学科、领域、专业。用户可与AI研究员进行深度对话。该对话的内容来自学科共建的知识库，数据真实可溯源。
可以根据需求进行个性化订阅，通过订阅后，可在首页科学探索模块看到相应智能体。
[image: ]

4.3 AI应用
集成辅助科研、学习的应用工具，支持按分类查看AI应用，支持点击一键跳转使用，支持收藏到我的应用，并通过首页快捷访问。
[image: ]
4.4 AI知识库
4.4.1 公共AI知识库
展示该机构订阅的公共AI知识库，有多个学科大类。根据需要点击【对话】，进入知识库问答页面，对单个AI知识库进行问答。
[image: ]
4.4.2 团队AI知识库
展示机构中全部公开发布的团队链。
[image: ]
4.4 课程
如机构已接入课程模块，用户可根据需要学习课程。
[image: ]
4.5 技能
提供多种技能，整合操作步骤、工具调用规则和输出格式，可复用、可组合，用于让大模型稳定执行特定专业任务。主要涵盖了文献管理、数据分析、文献阅读、学术写作等场景。
可在科学探索中的任务模块进行调用。
[image: ]
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“This research aimed to develop an integrated theoretical model to explain the factors influencing verification behavior regarding social media disinformation among young adults in Indonesia. The model
combined the Stimulus-Organism-Response (SOR) framework with the Norm Activation Model (NAM) and the Social Identity Theory (SIT) to examine the collective effects of social, cognitive, and moral
processes in shaping responsible information behavior. An online cross-sectional survey was conducted with 746 respondents, who actively used soci sites to obtain and share information.
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Malicious comments (MCs) are a pervasive digital threat that is associated with substantial emotional costs for users. However, empirical research on how these affective burdens translate into protective
‘economic behavior remains limited. This study addresses this gap by drawing on the complementary roles of the I-PACE model, the General Process Model (GPM), and Protection Motivation Theory (PMT)
to investigate the sequential psychological pathways from MC exposure to willingness to pay (WTP). Using a nationwide survey of 1000 adults in South Korea, we adopt  two-stage analytical design
‘combining Partial Least Squares Structural Equation Modeling (PLS-SEM) and a Contingent Valuation Method (CVM)-based Spike Model. Methodologically, we first estimate WTP using a CVM-based
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transformer models operating on a synchronized melody-harmony time grid. The proposed framework allows flexible con

ioning, such as fixing chords at specific positions, while maintaining high

‘generative quality. Comparative experiments show that single-encoder models outperform dual-encoder architectures despite using fewer parameters. Interestingly, harmony-related attention

patters emerge even when harmony tokens remain fully masked during trai

\g. and models using only cross-attention achieve comparable results, suggesting implicit modeling of harmony-

harmony relations. Different inference unmasking strategies further reveal notable effects on harmonic structure and coherence.
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As industrial recommender systems enter a scaling-driven regime, Transformer architectures have become increasingly attractive for scaling models towards larger capacity and longer sequence. However,
existing Transformer-based recommendation models remain structurally fragmented, where sequence modeling and feature interaction are implemented as separate modules with independent
parameterization. Such designs introduce a fundamental co-scaling challenge, as model capacity must be suboptimally allocated between dense feature interaction and sequence modeling under a limited
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Large language models have substantially improved information retrieval and question answering; however, existing datasets generally support either vector-based retrieval over unstructured text or
reasoning over knowledge graphs, without providing a unified representation that combines both paradigms. Moreover, current benchmarks rarely provide ground-truth entities, relations, and fact-
‘grounded question-answer pairs aligned with the underlying corpus. To address this gap, we introduce All Relations Lead to Rome (ARLR), a unified framework for automated knowledge graph
construction and fact-grounded question-answer generation. ARLIR jointly constructs a knowledge graph, embeddings, and question-answer pairs that are explicitly grounded in extracted entities,
relations, and supporting textual evidence. We further instantiate the framework as a historical dataset centered on the Roman Empire, comprising over 19,000 entities, 16,000 chunks, and 8,400 qu .. BFF
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Latent factor models such as matrix factorization are widely used in recommender systems, yet the learned embedding dimensions typically lack explicit semantic interpretation. This opacity limits
transparency, explainability, and principled intervention in recommendation behavior. While sparse autoencoders (SAES) have recently been used to extract monosemantic features from dense neural
representations, standard SAEs suffer from scaling pathologies including feature splitting, feature absorption, and feature composition, which degrade interpretability as dictionary size increases. In this
work, we investigate whether hierarchical sparse representations can reveal interpretable structure in collaborative filtering embeddings. We train a large-scale matrix factorization recommender system on
the Amazon Fashion dataset and apply a Matryoshka Sparse Autoencoder (MSAE) to the learned embeddings. We analyze the resulting latent features through metadata alignment and LLM-gener ... &7F
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#### Python
#### Python
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We consider the off-policy evaluation (OPE) problem in contextual bandits, where the
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Abstract—Traditional topic models such as Latent Dirichet

he benelits of combining neural representation learning with
probabilsic topic modling i setings where side nformation i
avalable.

Index Terms—LDA, Nearsl Network

The exponental growth of user-generated conteni—ranging
from news articles and reviews 1o blogs and discussion
forums—has intensifed the demand for interpretable mols
capable of uncovering meaningfal themes in unstructured text
Latent Dirichlet. Allocation (LDA) [5] has long served as
comersione in this fild. providing a principled probabilisic
framework that balances statistical rigor with semantic intee-
pretbifty. Howerer, classcal opic models such as LDA rely
on fixcd priors and operate exclusively on extualdata, fimiting
their abilty 0 incorporate valuable auxilary information such
a5 document metadata, wser atributes, or categorical labels.
Existing efforts (© enhance LDA with side information
typially fal into two categories. Downsiream models treal
aunifiary data a5 targets to be prediced jointly with topics,
while upsieam models wse such data as condioning vari-
ables that shape the topic-gencration process. Although these
approaches have improved performance in certain setings,
many il depend on fincar assumptions or satc priors,
‘exemplified by Dirchlet-Multinomial Regression (DMR) [15].
These limitations consran their flexibility and abilty o capture
complex relationships between side information and latent

To address these shoricomings, we propose anLDA (Neurs]
Network-sugmented Latent Dirichlet Allocation)—a neural-
enhanced probabilistc topic model that dynamically ntegrates
Side information through leamed priors. inl DA bridges the gap
between probabilsic opic mideling and neura representation
learning by employing a ecdforwand nearal network to generste:
document-specific Dirichlet priors conditioned on ausil
features. This mechanism cnables nnLDA to adspt topic
distributions at the document level, capluring sublle and
nonlincar dependencies that traditional LDA cannol express.
The model preserves the gencrative structure of LDA while
introducing 2 neural prior module thal learns context-aware
topic mistures.

We devlop a stochastic varitional Fxpecta-
on-Maximization (EM) algorithn for eficient optimization,
where the E-sip infers topic assignments for cach word and
the Mestep jointly updates both the topic-word distrbutions
and neural network parameters. Furthermore, we provide &
theoretcal analysis demonstrating that nnLDA achieves o
variational bound at Teas as light 35 that of standard LDA.

Extensive experiments on multiple benchmark datasets show
that nnLDA consistenly outperforms both LDA and DMR
in topic coherence, perplexity, classification accuracy, and
‘encrative quality. In summary, our contributions are threefold:

+ We introduce 3 neural-augmented topic model that condi-

ions document-specific priors on side informalion;

+ We develop a variational EM framework for jint opti-

mication of neural and probabilistic componenis:

« We empirically demonsirate that nnLDA enhances both

interpretability and predictive performance cross diverse.
datases.

IL ReLaten Work

There are a large amount of extensions o the pliin LDA
model, however,  fllreospetion of his immense ierature
exconds the scope o this wrk.Tn i scction, we it several
Kinds of variatons of LA which are most rlted 0 our new
model nd inerpret th relaionships among the.
"LDA: The orginal LDA model has been xiensively applicd
i text analysis IS, 201, image modeling (T3], and newrork
analyss [, due o its simplict, low-dimensional represen-
{ations, and inespretable toic srucures. However, adaptng
LIDA o new tsks typically requires e-derving s inferenco
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